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PENGEMBANGAN MODUL U-TAPIS UNTUK MENGKOREKSI
KESALAHAN PENGGUNAAN TANDA BACA MENGGUNAKAN LONG

SHORT-TERM MEMORY

Andrea Zoe Putri Sukonco

ABSTRAK

Penelitian ini mengembangkan U-Tapis, sebuah sistem otomatis yang dirancang
untuk mendeteksi dan mengoreksi kesalahan tanda baca berdasarkan kaidah
Ejaan Yang Disempurnakan (EYD) edisi kelima. Sistem ini terdiri dari
dua tahapan utama: tahap deteksi kesalahan tanda baca yang dibangun
menggunakan arsitektur Recurrent Neural Network (RNN), serta tahap koreksi
kesalahan yang mengandalkan arsitektur Long Short-Term Memory (LSTM).
Dataset yang digunakan dalam penelitian ini terdiri dari 10.000 artikel dari
situs Tribunnews.com dengan total 96.674 kalimat, yang telah melalui tahap
prapemrosesan seperti tokenisasi. Model LSTM dirancang sebagai model
klasifikasi biner dan dilatih menggunakan teknik optimasi berbasis pencarian
acak untuk mendapatkan konfigurasi parameter terbaik. Model RNN terbukti
efektif dalam mengidentifikasi posisi kesalahan dengan tingkat akurasi mencapai
92%. Selanjutnya, kesalahan yang terdeteksi dikoreksi secara otomatis oleh
model LSTM, yang mampu menangkap ketergantungan jangka panjang dalam data
sekuensial dan menghasilkan prediksi koreksi yang lebih akurat, dengan akurasi
koreksi mencapai 86%. Temuan ini menunjukkan bahwa pendekatan berbasis Deep
Learning dan Natural Language Processing (NLP) pada U-Tapis memiliki potensi
besar dalam mendukung proses editorial, meningkatkan konsistensi penggunaan
tanda baca, serta mengurangi intervensi manual dalam penyuntingan teks secara
signifikan.

Kata kunci: Long Short-Term Memory, Natural Language Processing, Recurrent
Neural Network, Tanda Baca, U-Tapis
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DEVELOPMENT OF U-TAPIS’ MODULE FOR CORRECTING
PUNCTUATION ERRORS USING LONG SHORT-TERM MEMORY

Andrea Zoe Putri Sukonco

ABSTRACT

This study developed U-Tapis, an automated system designed to detect and correct
punctuation errors based on the fifth edition of the Enhanced Spelling Guidelines
(EYD). The system consists of two main stages: the punctuation error detection
phase, built using a Recurrent Neural Network (RNN) architecture, and the error
correction phase, which utilizes a Long Short-Term Memory (LSTM) architecture.
The dataset used in this study consists of 10,000 articles from the Tribunnews.com
website, totaling 96,674 sentences that have undergone preprocessing steps such as
tokenization. The LSTM model was designed as a binary classification model and
trained using a random search optimization technique to obtain the best parameter
configuration. The RNN model has proven effective in identifying the location
of errors with an accuracy of up to 92%. Subsequently, the detected errors are
automatically corrected by the LSTM model, which is capable of capturing long-
term dependencies in sequential data and producing more accurate correction
predictions, achieving an accuracy of 86%. These findings demonstrate that a
Deep Learning and Natural Language Processing (NLP)-based approach in U-
Tapis holds great potential in supporting editorial processes, improving punctuation
consistency, and significantly reducing manual intervention in text editing.

Keywords: Long Short-Term Memory, Natural Languag Processing, Punctuation,
Recurrent Neural Network, U-Tapis
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