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MENGGUNAKAN VOTING CLASSIFIER

Liusianto

ABSTRAK

Industri televisi dan radio di Indonesia merupakan bagian penting dari industri
Indonesia sebagai penyebar informasi. Persaingan yang tinggi menyebabkan
banyak siaran yang mengabaikan nilai-nilai yang dianut masyarakat. Salah satu
bagian dari siaran adalah siaran lagu. Siaran lagu yang mengabaikan kualitas
dapat menyebabkan lagu dengan konten seksual disiarkan. Untuk mengatasi
permasalahan ini, penelitian ini dibuat dengan tujuan mengembangkan sistem
klasifikasi lirik lagu berdasarkan konten seksual. Model yang digunakan merupakan
soft voting yang merupakan gabungan dari model ETC dan LSTM. Fitur ekstraksi
yang digunakan dalam penelitian menggunakan teknik 7F-IDF, Word2Vec, dan
Doc2Vec. Hasil dari soft voting terbaik adalah akurasi sebesar 98,5%, precision
88,0%, recall 96,6%, dan f1-score 92,2%. Dari hasil ini dapat disimpulkan bahwa
soft voting dapat mengklasifikasi lirik lagu dengan baik.

Kata kunci: (ETC, Lirik lagu, LSTM, Soft Voting)
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CLASSIFICATION OF SONG LYRICS BASED ON SEXUAL CONTENT
USING VOTING CLASSIFIER

Liusianto

ABSTRACT

The television and radio industry in Indonesia is an important part of the
Indonesian industry as a disseminator of information. High competition causes
many broadcasts to ignore the values adopted by society. One part of the broadcast
is song broadcasts. Song broadcasts that ignore quality can cause songs with sexual
content to be broadcast. To overcome this problem, this study was conducted with
the aim of developing a song lyrics classification system based on sexual content.
The model used is soft voting which is a combination of the ETC and LSTM models.
The extraction features used in the study use the TF-IDF, Word2Vec, and Doc2Vec
techniques. The results of the best soft voting are an accuracy of 98.5%, precision
88.0%, recall 96.6%, and fl-score 92.2%. From these results it can be concluded
that soft voting can classify song lyrics well.

Keywords: (ETC, LSTM, Soft Voting, Song Lyrics) (in alphabetical order)
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