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KLASIFIKASI STUNTING PADA BALITA
MENGGUNAKAN ALGORITMA RANDOM FOREST

(STUDI KASUS KECAMATAN MAUK, KABUPATEN TANGERANG)

Kafijaya

ABSTRAK

Stunting merupakan salah satu permasalahan utama dalam malnutrisi anak yang
masih dihadapi di Indonesia. Kondisi ini tidak hanya memengaruhi pertumbuhan
fisik, tetapi juga berdampak pada perkembangan kognitif dan motorik anak.
Deteksi dini yang akurat sangat diperlukan untuk mendukung intervensi yang lebih
efektif. Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasikan stunting pada balita di
Kecamatan Mauk, Kabupaten Tangerang, menggunakan algoritma Random Forest.
Model dikembangkan dengan menerapkan teknik feature selection, hyperparameter
tuning, dan Synthetic Minority Over-sampling Technique (SMOTE). Evaluasi
dilakukan menggunakan metrik Confusion Matrix, yang mencakup accuracy,
precision, recall, dan F1-score. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma
Random Forest memiliki kemampuan yang baik dalam mengklasifikasikan stunting
pada balita, dengan akurasi sebesar 89,70% pada data uji dan tingkat prediksi benar
sebesar 89,21% pada data validasi. Model terbaik yang diperoleh adalah hasil dari
penerapan kombinasi metode feature selection dan hyperparameter tuning tanpa
penerapan SMOTE, yang menunjukkan bahwa SMOTE tidak selalu meningkatkan
performa model pada dataset yang digunakan.

Kata kunci: Feature Selection, Hyperparameter Tuning, Random Forest, SMOTE,

Stunting
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CLASSIFICATION OF STUNTING IN TODDLERS
USING THE RANDOM FOREST ALGORITHM

(CASE STUDY MAUK SUBDISTRICT, TANGERANG REGENCY)

Kafijaya

ABSTRACT

Stunting remains one of the major malnutrition issues among children in Indonesia.
This condition not only affects physical growth but also impacts cognitive and
motor development. Accurate early detection is crucial to support more effective
interventions. This study aims to classify stunting in toddlers in Mauk District,
Tangerang Regency, using the Random Forest algorithm. The model was
developed by applying feature selection, hyperparameter tuning, and the Synthetic
Minority Over-sampling Technique (SMOTE). Evaluation was conducted using
the Confusion Matrix metrics, including accuracy, precision, recall, and F1-
score. The results show that the Random Forest algorithm demonstrated good
performance in classifying stunting in toddlers, with an accuracy of 89.70% on
the test data and a correct prediction rate of 89.21% on the validation data. The
best-performing model was obtained through the combination of feature selection
and hyperparameter tuning without applying SMOTE, indicating that SMOTE does
not always enhance model performance on the dataset used.

Keywords: Feature Selection, Hyperparameter Tuning, Random Forest, SMOTE,
Stunting
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