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ANALISIS SENTIMEN TERHADAP PELATIH BARU TIMNAS
INDONESIA DI INSTAGRAM MENGGUNAKAN ALGORITMA NAIVE

BAYES

Marselino Lengyu Pantouw

ABSTRAK

Perkembangan media sosial telah menjadikan platform seperti Instagram sebagai
wadah masyarakat untuk menyampaikan opini, termasuk terhadap isu olahraga
nasional. Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen masyarakat terhadap
pelatih baru Tim Nasional Sepak Bola Indonesia pasca pergantian dari Shin Tae-
yong ke Patrick Kluivert. Dataset diambil dari komentar pada pertandingan
Indonesia melawan Australia dan Bahrain. Proses pengolahan data meliputi
preprocessing, pelabelan menggunakan TextBlob, serta klasifikasi menggunakan
algoritma Multinomial Naı̈ve Bayes dengan metode ekstraksi fitur TF-IDF dan
penyeimbangan data menggunakan SMOTE. Evaluasi dilakukan pada tiga skenario
pembagian data: rasio 70:30 dengan akurasi 85,77%, rasio 80:20 dengan
akurasi 85,88%, dan rasio 90:10 dengan akurasi tertinggi 88,39%. Hasil ini
membuktikan bahwa algoritma Naı̈ve Bayes mampu mengklasifikasikan sentimen
secara konsisten dan efektif dalam konteks komentar media sosial terkait isu
olahraga.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Instagram, Multinomial Naı̈ve Bayes, Natural
Language Processing, TextBlob.
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SENTIMENT ANALYSIS TOWARDS THE NEW COACH OF INDONESIA
NATIONAL FOOTBALL TEAM ON INSTAGRAM USING NAIVE BAYES

ALGORITHM

Marselino Lengyu Pantouw

ABSTRACT

The growth of social media has positioned platforms like Instagram as a space
for the public to express opinions, including those related to national sports
issues. This study aims to analyze public sentiment toward the new coach of
the Indonesian National Football Team following the transition from Shin Tae-
yong to Patrick Kluivert. The dataset was collected from Instagram comments
on Indonesia’s matches against Australia and Bahrain. The data processing
involved preprocessing, sentiment labeling using TextBlob, and classification using
the Multinomial Naı̈ve Bayes algorithm with TF-IDF for feature extraction and
SMOTE for class balancing. Evaluation was conducted across three data-splitting
scenarios: 70:30 with an accuracy of 85.77%, 80:20 with 85.88%, and 90:10 with
the highest accuracy of 88.39%. These results demonstrate that the Naı̈ve Bayes
algorithm consistently and effectively classifies sentiment in social media comments
related to sports issues.

Keywords: Instagram, Multinomial Naı̈ve Bayes, Natural Language Processing,
Sentiment Analysis, TextBlob.
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