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KLASIFIKASI TINGKAT KECELAKAAN LANTAS POLDA
JATIM MENGGUNAKAN KNN, SVM, DECISION TREE, DAN

NAIVE BAYES DENGAN SMOTE

Sultan Adyatma Rangga Setiawan

ABSTRAK

Kecelakaan lalu lintas merupakan salah satu permasalahan utama dalam
sistem transportasi, yang berdampak signifikan terhadap keselamatan
pengguna jalan, baik pengendara maupun pejalan kaki. Di Provinsi Jawa
Timur, jumlah pengguna kendaraan bermotor terus mengalami peningkatan
setiap tahunnya. Berdasarkan data gabungan dari BPSP Jatim dan GoodStats,
tercatat sebanyak 23.591.000 pengguna pada tahun 2022, meningkat menjadi
25.201.000 pada 2023, dan mencapai 26.527.000 pada tahun 2024. Seiring
dengan pertumbuhan ini, angka kecelakaan lalu lintas juga meningkat,
dengan 32.000 kasus tercatat oleh Polda Jawa Timur pada tahun 2023,
menjadikan provinsi ini sebagai wilayah dengan jumlah kecelakaan tertinggi
di Indonesia pada tahun tersebut.

Tingginya angka kecelakaan dipengaruhi oleh berbagai faktor, baik dari sisi
perilaku pengendara seperti ketidakpatuhan terhadap aturan lalu lintas,
maupun dari faktor eksternal seperti waktu padat kendaraan, kondisi cuaca,
dan infrastruktur jalan yang tidak memadai. Sebagai instansi yang menjaga
keamanan masyarakat, Polda perlu melakukan analisis untuk mengurangi
peningkatan angka dan tingkat kecelakaan di sebuah wilayah.

Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasikan tingkat kecelakaan lalu
lintas di Jawa Timur menggunakan algoritma SVM, KNN, Decision Tree, dan
Naive Bayes. Untuk mengatasi ketidakseimbangan data, diterapkan metode
Synthetic Minority Over-sampling Technique (SMOTE). Model terbaik akan
dikembangkan menjadi aplikasi sederhana agar dapat mengklasifikasi tingkat
kecelakaan sebagai pendukung pemilihan keputusan oleh pihak Polda Jatim
dan membantu keefisienan kinerja pendataan instansi. Pendekatan ini
diharapkan dapat memberikan kontribusi terhadap upaya pencegahan dan
pengendalian kecelakaan lalu lintas secara lebih efektif di wilayah Jawa
Timur.

Kata kunci: Decision Tree, Jawa Timur, Klasifikasi Tingkat Kecelakaan,
KNN, Lalu lintas, SVM, SMOTE
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CLASSIFICATION OF TRAFFIC ACCIDENT LEVEL IN
EAST JAVA POLDA USING KNN, SVM, DECISION TREE,

AND NAIVE BAYES WITH SMOTE

Sultan Adyatma Rangga Setiawan

ABSTRACT (English)

Traffic accidents are one of the main issues in the transportation system,
significantly impacting the safety of road users, both drivers and pedestrians.

In East Java Province, the number of motor vehicle users continues to

increase every year. Based on combined data from BPSP Jatim and
GoodStats, there were 23,591,000 users in 2022, increasing to 25,201,000 in
2023, and reaching 26,527,000 in 2024. Along with this growth, the number
of traffic accidents also increased, with 32,000 cases recorded by the East
Java Police in 2023, making this province the area with the highest number

of accidents in Indonesia that year.

The high number of accidents is influenced by various factors, both from the
side of driver behavior such as non-compliance with traffic rules, and from
external factors such as peak vehicle hours, weather conditions, and
inadequate road infrastructure. As an institution that maintains public safety,
the police need to conduct an analysis to reduce the increase in the number

and rate of accidents in an area.

This research aims to classify the level of traffic accidents in East Java using
SVM, KNN, Decision Tree, and Naive Bayes algorithms. To address data
imbalance, the Synthetic Minority Over-sampling Technique (SMOTE)
method is applied. The best model will be developed into a simple application
to classify accident levels as a decision-making support tool for the East Java
Regional Police and to enhance the efficiency of the agency's data collection
performance. This approach is expected to contribute to more effective traffic

accident prevention and control efforts in the East Java region.
Keywords: Accident Rate Classification East Java, Decision Tree, KNN,
SMOTE, SVM, Traffic
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