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PEMANFAATAN MODEL BLOOM UNTUK DETEKSI UJARAN
KEBENCIAN PADA TEKS CAMPURAN BAHASA INDONESIA-INGGRIS

Kevin Sorensen

ABSTRAK

Ujaran kebencian merupakan masalah krusial dalam komunikasi digital, terutama
pada konteks campuran bahasa (code-mixing) antara Bahasa Indonesia dan
Bahasa Inggris. Sistem deteksi konvensional sering gagal mengidentifikasi ujaran
kebencian dalam teks campuran karena keterbatasan data dan model yang bersifat
monolingual. Penelitian ini mengkaji kinerja model BLOOM, yaitu model bahasa
berbasis transformer multibahasa, dalam mendeteksi ujaran kebencian pada teks
campuran. Model dilatih menggunakan dataset yang diperluas hingga 30.000
sampel yang mencakup Bahasa Indonesia, Bahasa Inggris, dan teks campuran.
Hasil pelatihan menunjukkan akurasi validasi sebesar 99,97% dan nilai F1-score
sebesar 99,97%. Evaluasi pada dataset yang beragam menunjukkan ketangguhan
model serta mengidentifikasi tantangan, terutama dalam mendeteksi ekspresi
informal dan kontekstual. Hasil ini menunjukkan bahwa model multibahasa seperti
BLOOM memiliki potensi besar dalam menangani deteksi ujaran kebencian pada
lingkungan teks campuran.

Kata kunci: code-mixing, deteksi ujaran kebencian, model BLOOM, model
multibahasa, teks Indonesia-Inggris
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LEVERAGING THE BLOOM MODEL FOR ENHANCED DETECTION OF
HATE SPEECH IN INDONESIAN-ENGLISH CODE-MIXED TEXTS

Kevin Sorensen

ABSTRACT

Hate speech detection is a critical task for fostering inclusive communication in
digital platforms, especially in code-mixing scenarios where linguistic boundaries
blur. Traditional detection systems often falter when processing Indonesian-English
mixed-language text due to their reliance on monolingual datasets and models. This
study evaluates the performance of the BLOOM model, a multilingual transformer-
based language model, in identifying hate speech within code-mixed text. Using an
expanded dataset of 30,000 samples encompassing Indonesian, English, and mixed-
language entries, the model was fine-tuned, achieving a validation accuracy of
99.97% and an Fl-score of 99.97%. Evaluation on diverse datasets demonstrated
the model’s robustness and highlighted areas requiring improvement, particularly
in detecting informal and context-dependent expressions. These findings affirm
the potential of multilingual models like BLOOM in addressing the intricacies of
hate speech detection in code-mixed environments, offering new avenues for future
advancements.

Keywords: Bloom model, code-mixing, hate speech detection, Indonesian-English
text, multilingual models
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