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HALAMAN PERSEMBAHAN / MOTTO

“We are not horses. We are humans. Humans are. . . ”

— Seong Gi-hun (Player 456), Squid Game
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PEMANFAATAN MODEL BLOOM UNTUK DETEKSI UJARAN
KEBENCIAN PADA TEKS CAMPURAN BAHASA INDONESIA-INGGRIS

Kevin Sorensen

ABSTRAK

Ujaran kebencian merupakan masalah krusial dalam komunikasi digital, terutama
pada konteks campuran bahasa (code-mixing) antara Bahasa Indonesia dan
Bahasa Inggris. Sistem deteksi konvensional sering gagal mengidentifikasi ujaran
kebencian dalam teks campuran karena keterbatasan data dan model yang bersifat
monolingual. Penelitian ini mengkaji kinerja model BLOOM, yaitu model bahasa
berbasis transformer multibahasa, dalam mendeteksi ujaran kebencian pada teks
campuran. Model dilatih menggunakan dataset yang diperluas hingga 30.000
sampel yang mencakup Bahasa Indonesia, Bahasa Inggris, dan teks campuran.
Hasil pelatihan menunjukkan akurasi validasi sebesar 99,97% dan nilai F1-score
sebesar 99,97%. Evaluasi pada dataset yang beragam menunjukkan ketangguhan
model serta mengidentifikasi tantangan, terutama dalam mendeteksi ekspresi
informal dan kontekstual. Hasil ini menunjukkan bahwa model multibahasa seperti
BLOOM memiliki potensi besar dalam menangani deteksi ujaran kebencian pada
lingkungan teks campuran.

Kata kunci: code-mixing, deteksi ujaran kebencian, model BLOOM, model
multibahasa, teks Indonesia-Inggris
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LEVERAGING THE BLOOM MODEL FOR ENHANCED DETECTION OF
HATE SPEECH IN INDONESIAN-ENGLISH CODE-MIXED TEXTS

Kevin Sorensen

ABSTRACT

Hate speech detection is a critical task for fostering inclusive communication in
digital platforms, especially in code-mixing scenarios where linguistic boundaries
blur. Traditional detection systems often falter when processing Indonesian-English
mixed-language text due to their reliance on monolingual datasets and models. This
study evaluates the performance of the BLOOM model, a multilingual transformer-
based language model, in identifying hate speech within code-mixed text. Using an
expanded dataset of 30,000 samples encompassing Indonesian, English, and mixed-
language entries, the model was fine-tuned, achieving a validation accuracy of
99.97% and an F1-score of 99.97%. Evaluation on diverse datasets demonstrated
the model’s robustness and highlighted areas requiring improvement, particularly
in detecting informal and context-dependent expressions. These findings affirm
the potential of multilingual models like BLOOM in addressing the intricacies of
hate speech detection in code-mixed environments, offering new avenues for future
advancements.

Keywords: Bloom model, code-mixing, hate speech detection, Indonesian-English
text, multilingual models

ix
Pemanfaatan Model BLOOM..., Kevin Sorensen, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR ISI

HALAMAN JUDUL . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . i
PERNYATAAN TIDAK MELAKUKAN PLAGIAT . . . . . . . . . . . . . . ii
HALAMAN PENGESAHAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . iii
HALAMAN PERSETUJUAN PUBLIKASI KARYA ILMIAH . . . . . . . . iv
HALAMAN PERSEMBAHAN/MOTO . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . v
KATA PENGANTAR . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . vi
ABSTRAK . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . viii
ABSTRACT . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . ix
DAFTAR ISI . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . x
DAFTAR TABEL . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xi
DAFTAR GAMBAR . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xii
DAFTAR LAMPIRAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xiii
BAB 1 PENDAHULUAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 1

1.1 Latar Belakang Masalah . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 1
1.2 Rumusan Masalah . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 2
1.3 Batasan Permasalahan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 2
1.4 Tujuan Penelitian . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 2
1.5 Manfaat Penelitian . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 3
1.6 Sistematika Penulisan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 3

BAB 2 LANDASAN TEORI . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 4
2.1 Studi Literatur . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 4
2.2 Model BLOOM . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 9

BAB 3 METODOLOGI PENELITIAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 11
3.1 Pengumpulan Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 11
3.2 Pra-pemrosesan Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 12
3.3 Fine-Tuning . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 13

3.3.1 Pembagian Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 14
3.3.2 Pelatihan dan Validasi . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 14

3.4 Penyetelan Hiperparameter . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 21
3.5 Sumber Daya Komputasi . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 30

3.5.1 Fine-Tuning . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 30
3.5.2 Penyetelan Hiperparameter . . . . . . . . . . . . . . . . . . 31

BAB 4 HASIL DAN DISKUSI . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 33
4.1 Hasil Penelitian . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 33

4.1.1 Performa Model pada Dataset Uji Utama (Data Primer) . . . 33
4.1.2 Performa Model pada Dataset Uji Khusus (Data Independensi) 34
4.1.3 Performa Model pada Dataset Modifikasi (Bahasa Tidak

Formal) . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 36
4.2 Analisis Komparatif Performa Model . . . . . . . . . . . . . . . . . 37

BAB 5 SIMPULAN DAN SARAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 39
5.1 Simpulan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 39
5.2 Saran . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 39

DAFTAR PUSTAKA . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 40

x
Pemanfaatan Model BLOOM..., Kevin Sorensen, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR TABEL

Tabel 2.1 Analisis komparatif model NLP untuk deteksi ujaran
kebencian . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 6

Tabel 3.1 Hasil metrik Fine-Tuning selama 11 epoch . . . . . . . . . 15
Tabel 3.2 Hasil Penyesuaian Hyperparameter Selama Beberapa

Epoch untuk Berbagai Ukuran Batch dan Learning Rate . . 22
Tabel 3.3 Metrik kinerja selama beberapa epoch . . . . . . . . . . . 24
Tabel 4.1 Contoh teks salah klasifikasi dari dataset uji khusus . . . . 36

xi
Pemanfaatan Model BLOOM..., Kevin Sorensen, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR GAMBAR

Gambar 2.1 Arsitektur model BLOOM . . . . . . . . . . . . . . . . . 9
Gambar 3.1 Pra-pemrosesan data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 12
Gambar 3.2 Loss pelatihan dan validasi selama 11 epoch . . . . . . . . 17
Gambar 3.3 Akurasi pelatihan dan validasi selama 11 epoch . . . . . . 18
Gambar 3.4 Presisi pelatihan dan validasi selama 11 epoch . . . . . . . 19
Gambar 3.5 Recall pelatihan dan validasi selama 11 epoch . . . . . . . 20
Gambar 3.6 F1-Score pelatihan dan validasi selama 11 epoch . . . . . 21
Gambar 3.7 Loss pelatihan dan validasi selama 20 epoch . . . . . . . . 26
Gambar 3.8 Akurasi pelatihan dan validasi selama 20 epoch . . . . . . 27
Gambar 3.9 Presisi pelatihan dan validasi selama 20 epoch . . . . . . . 28
Gambar 3.10 Recall pelatihan dan validasi selama 20 epoch . . . . . . . 29
Gambar 3.11 F1-Score pelatihan dan validasi selama 20 epoch . . . . . 30
Gambar 4.1 Heatmap Confusion Matrix pada dataset uji utama . . . . . 34
Gambar 4.2 Heatmap Confusion Matrix pada dataset uji khusus . . . . 35
Gambar 4.3 Heatmap Confusion Matrix pada dataset uji penulis yang

dimodifikasi . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 37
Gambar 4.4 Perbandingan performa model pada tiga skenario pengujian 38

xii
Pemanfaatan Model BLOOM..., Kevin Sorensen, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR LAMPIRAN

Lampiran 1 Hasil Persentase Turnitin . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 42
Lampiran 2 Formulir Bimbingan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 43

xiii
Pemanfaatan Model BLOOM..., Kevin Sorensen, Universitas Multimedia Nusantara


	6348f02f0aa606c9d9ec1c8be09bfe2aec7c1c1a5d8c393ef2ada68b79e08731.pdf
	2cbf1687caaf5fd447db8f1f4f149bf968368636d10374f4aa4099b49a0027b5.pdf
	93211c920be3ac5d9717e4b8b582cec6f8eab126da46be62d48d3a0126b683d7.pdf
	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf

	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf


	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf


	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf



	93211c920be3ac5d9717e4b8b582cec6f8eab126da46be62d48d3a0126b683d7.pdf
	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf


	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf




	2cbf1687caaf5fd447db8f1f4f149bf968368636d10374f4aa4099b49a0027b5.pdf
	93211c920be3ac5d9717e4b8b582cec6f8eab126da46be62d48d3a0126b683d7.pdf
	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf


	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf





	6348f02f0aa606c9d9ec1c8be09bfe2aec7c1c1a5d8c393ef2ada68b79e08731.pdf
	2cbf1687caaf5fd447db8f1f4f149bf968368636d10374f4aa4099b49a0027b5.pdf
	93211c920be3ac5d9717e4b8b582cec6f8eab126da46be62d48d3a0126b683d7.pdf
	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf


	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf




	2cbf1687caaf5fd447db8f1f4f149bf968368636d10374f4aa4099b49a0027b5.pdf
	93211c920be3ac5d9717e4b8b582cec6f8eab126da46be62d48d3a0126b683d7.pdf
	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf


	582f3c9e7a23194343649d553785a10101ee8442610db7b0c36372fb762783fb.pdf
	074316f13ceb4c308d373dd4ddc041a62464d36e51bf3772ca163f742ded1839.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf
	a19cfdff3a68013acf7d86699ff688cac5f66564e6feb47e86b3a4a7959cf828.pdf






