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PERBANDINGAN ALGORITMA K-MEANS DAN K-MEDOIDS
DALAM SEGMENTASI TINGKAT KESEHATAN BANK
PEREKOMIAN RAKYAT MENGGUNAKAN
RASIO RGEC

Salsabillah Isnain Zahirah

ABSTRAK

Bank Perekonomian Rakyat (BPR) memiliki peran penting dalam
mendukung sektor keuangan mikro, Namun, penilaian tingkat kesehatannya
oleh Otoritas Jasa Keuangan (OJK) masih dilakukan melalui sistem
Monitoring Tools yang belum sepenuhnya terotomatisasi, sehingga
memerlukan waktu dan tenaga analisis yang cukup besar. Penelitian ini
bertujuan untuk membandingkan kinerja algoritma K-Means dan K-
Medoids dalam mengelompokkan tingkat kesehatan BPR berdasarkan rasio
keuangan Risk Profile, Good Corporate Governance, Earnings, dan Capital
(RGEC), serta mengembangkan model prediksi berbasis Random Forest
untuk melakukan klasifikasi tingkat kesehatan secara otomatis. Data yang
digunakan merupakan data dummy yang merepresentasikan kondisi
keuangan BPR periode Juni 2024 hingga Agustus 2025. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa algoritma K-Medoids memiliki performa lebih baik
dengan nilai Silhouette Score sebesar 0,8287 dibandingkan K-Means
sebesar 0,7843. Model Random Forest yang dibangun berdasarkan hasil
klasterisasi tersebut menghasilkan akurasi 100%, dengan variabel PK_NPL,
PK_ROA, dan PK_LDR sebagai faktor paling berpengaruh. Sistem prediksi
berbasis Streamlit yang dikembangkan mampu memberikan hasil
klasifikasi secara interaktif dan efisien, mendukung proses pengawasan
kesehatan BPR berbasis data.

Kata kunci: Bank Perekonomian Rakyat, K-Means, K-Medoids, Random
Forest, RGEC
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A COMPARATIVE STUDY OF K-MEANS AND K-MEDOIDS

ALGORITHMS FOR SEGMENTING THE FINANCIAL

HEALTH OF RURAL BANKS USING RGEC RATIOS

Salsabillah Isnain zahirah

ABSTRACT (English)

Rural Banks or Bank Perekonomian Rakyat play a crucial role in supporting
the microfinance sector; However, the assessment of their financial
soundness by the Financial Services Authority (OJK) is still conducted
through the Monitoring Tools system, which has not yet been fully
automated.. This study aims to compare the performance of the K-Means and
K-Medoids algorithms in clustering the financial health level of BPR based
on the Risk Profile, Good Corporate Governance, Earnings, and Capital
(RGEC) ratios, as well as to develop a predictive classification model using
the Random Forest algorithm for automated health assessment. The dataset
used in this research is a dummy dataset representing BPR financial ratios
from June 2024 to August 2025. The results show that the K-Medoids
algorithm outperforms K-Means with a higher Silhouette Score of 0.8287
compared to 0.7843. The Random Forest model achieved 100% accuracy,
with PK_NPL, PK_ROA, and PK_LDR identified as the most influential
variables. Furthermore, a web-based prediction system developed using the
Streamlit framework enables efficient and interactive classification,
supporting a data-driven supervisory process for BPR.

Keywords: K-Means, K-Medoids, Random Forest, RGEC, Rural Banks
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