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PENINGKATAN PERFORMA DETEKSI DAN
PENGHITUNGAN LALAT BUAH SALAK PADA MODEL
YOLOVS5S MELALUI STRATEGI OPTIMASI DATASET
DAN MODIFIKASI ARSITEKTUR

Paskasius Gian Avila Putra

ABSTRAK

Petani salak Paguyuban Mitra Turindo menghadapi permasalahan terkait
ketidakakuratan penghitungan lalat buah dan kesalahan deteksi pada Model
Sebelumnya. Penelitian ini bertujuan mengatasi permasalahan tersebut melalui
pengembangan model berbasis YOLOv5s secara bertahap, yang terbagi
menjadi Fase 1 melalui optimasi dataset (validasi dan perluasan) serta Fase 2
melalui modifikasi arsitektur dengan penambahan Convolutional Block
Attention Module (CBAM) dan optimasi dataset lanjutan dengan penerapan
metode undersampling. Evaluasi model menggunakan metrik mean Average
Precision (mMAP@0.5) untuk performa deteksi, serta Average Detection
Accuracy (ADA) untuk akurasi penghitungan. Hasil pengujian menunjukkan
peningkatan performa yang signifikan dari Model Sebelumnya ke Model Fase
2, di mana nilai mMAP@0.5 meningkat dari 0.619 menjadi 0.796, serta ADA
yang meningkat dari 60.66% menjadi 96.01%. Peningkatan ini didukung oleh
metrik MAE sebagai salah satu metrik pendukung untuk perhitungan objek
yang menurun dari 8.09 menjadi 0.13, yang mengonfirmasi bahwa model
hampir tidak memiliki selisih kesalahan dengan kondisi riil. Kesimpulannya,
integrasi optimasi dataset dan penyempurnaan arsitektur terbukti efektif
memperkuat kemampuan model dalam membedakan ciri visual objek secara
detail, sehingga menghasilkan sistem yang stabil, akurat, dan selaras dengan
kebutuhan operasional petani.

Kata kunci: Deteksi Objek, Perhitungan Objek, Lalat Buah, YOLOvV5s
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IMPROVING THE PERFORMANCE OF YOLOVS5S FOR SALAK
FRUIT FLY DETECTION AND COUNTING USING DATASET
OPTIMIZATION AND ARCHITECTURAL MODIFICATION

Paskasius Gian Avila Putra

ABSTRACT

Salak farmers in the Mitra Turindo community face significant issues regarding
fruit fly counting inaccuracies and detection errors in previous models. This
research aims to address these problems through a phased development of a
YOLOv5s model, consisting of Phase 1 focused on dataset optimization
(validation and expansion) and Phase 2 involving architectural modification
through the addition of the Convolutional Block Attention Module (CBAM) and
the implementation of undersampling. Model performance was evaluated using
mean Average Precision (mMAP@0.5) for detection performance and Average
Detection Accuracy (ADA) for counting accuracy. Testing results demonstrate
a significant performance improvement from the Existing Model to Proposed
Model Phase 2, where the mAP@0.5 increased from 0.619 to 0.796 and the
ADA increased from 60.66% to 96.01%. This improvement is further supported
by the Mean Absolute Error (MAE) as a supporting metric for object counting,
which decreased from 8.09 to 0.13, confirming that the model has almost no
error margin compared to real-world conditions. In conclusion, the integration
of dataset optimization and architectural refinement effectively strengthens the
model's capability to distinguish detailed visual features, resulting in a stable
and accurate system aligned with the operational needs of farmers.

Keywords: Object Detection, Object Counting, Fruit Fly, YOLOv5s
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